FORMACAO COMPLETA - ESTATISTICA & CIENCIA DE DADOS

Estatistica para Tomada
de Decisao com R

Da linguagem R aos modelos estatisticos que sustentam decisdes de negdcio.
Uma jornada estruturada em 12 médulos que combina fundamentos de

programacao, estatistica descritiva e inferencial, modelagem preditiva e um
projeto de portfélio — Elasticidade de Demanda — resolvido com exercicios
praticos de marketing, salde e operagoes.

12 20+ 05 01

Médulos Packages de R Testes estatisticos Projeto de portfélio
(Elasticidade de Demanda)

SUA JORNADA DE FERRAMENTAS E COMPETENCIAS

© 6 6 0 6 6 0 0 0 ©

Storytelling Prepara;ao de Estatistica EDA Engenharia de Testes de Regresséao Séries Elasticidade
Dad Descritiva Variaveis Hipétese Linear Temporais de Demanda
Projetos praticos Do zero ao avancado 1 projeto de portfélio 100% em R
Marketing, salide e operagdes Sem pré-requisito em Elasticidade de Demanda RStudio, Tidyverse e 20+
programacao packages
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SOBRE A FORMAGCAO

Transforme dados em hipoteses testadas, modelos e decisdes

Esta formagdo nasce de uma constatagao simples: dominar uma linguagem de programagao nao
é 0 mesmo que saber tomar decisdes com dados. E comum encontrar profissionais que
conhecem comandos de R, mas travam diante da pergunta mais importante — "e agora, o que
esse nlimero realmente significa para o negécio?". E exatamente essa lacuna que esta formacao
foi desenhada para fechar.

Ao longo de 12 médulos progressivos, vocé vai desenvolver competéncias praticas em
estatistica aplicada utilizando a linguagem R — da manipulacéo e preparacdo de dados a andlise
exploratéria, passando pelos principais testes de hipétese, pela regressdo linear e pela
modelagem de séries temporais. A formagdo é encerrada com um projeto integrador de
elasticidade de demanda, no qual vocé vai aplicar tudo o que aprendeu para responder a uma
das perguntas mais estratégicas de qualquer negécio: como o preco afeta a quantidade vendida.

Cada médulo segue a mesma légica: primeiro vocé entende por que aquele conceito importa e
onde ele se encaixa na jornada; depois vocé aprende a técnica com rigor estatistico; e, por fim,
vocé aplica o conhecimento a um problema pratico de marketing, satide ou operacgdes, utilizando
pacotes de R como dplyr, SmartEDA e DataExplorer. Essa sequéncia — contexto, técnica,
aplicacdo — é o que transforma teoria em capacidade real de decis&o.

Mais do que ensinar sintaxe, esta formagdo constréi raciocinio estatistico: a capacidade de
formular a pergunta certa, escolher o teste ou modelo adequado, interpretar seus resultados
com honestidade estatistica e comunicar essa interpretacdo para quem vai decidir. E esse
raciocinio — n&o apenas o cédigo — que faz a diferenca entre um relatério ignorado e uma
recomendacdo que efetivamente muda o rumo de um projeto.

O CAMINHO DA FORMACAO

PARA QUEM E ESTA FORMACAO

e Analistas de dados, Bl e marketing que querem sair do Excel
e ganhar profundidade estatistica

e Estudantes e profissionais de estatistica, economia e
administracao

e Gestores que precisam interpretar relatérios analiticos com
mais autonomia

e Quem pretende migrar de carreira para dados e ciéncia de
dados

PRE-REQUISITOS

N&o é necesséaria experiéncia prévia em programagao.
Recomenda-se apenas familiaridade basica com planilhas e
l6gica matematica do ensino médio — o médulo 1 cobre o R
desde o zero.

METODOLOGIA

Teoria aplicada: cada conceito estatistico é imediatamente
exercitado em exercicios préticos, com foco em marketing,
saude e negocios.

o1 02

Introducéo a Linguagem R Storytelling com Dados

03 04

Preparacao dos Dados Estatistica e Medidas de Variabilidade
05 06

Explorando os Dados com Packages Engenharia de Variaveis

07 08

Teste de Independéncia — Qui-Quadrado Teste de Média — Teste T de Student
09 10

Teste de Médias — Anadlise de Variancia Técnica de Regressdo Linear

11 12

Séries Temporais Projeto de Elasticidade de Demanda *
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0 1 Introducao a Linguagem R

Os primeiros passos com R e RStudio e as estruturas de dados fundamentais.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé vai dominar a sintaxe do R e as estruturas de dados que
sustentam toda a formagao: vetores, matrizes, listas, data
frames e fungoes.

Toda jornada analitica comecga pela ferramenta certa. Neste médulo de abertura, vocé instala e
configura o ambiente R e RStudio, e aprende a "gramatica" da linguagem: como armazenar,
organizar e manipular informagao por meio de vetores, matrizes, listas e data frames. Essas
estruturas sdo o alicerce sobre o qual todos os médulos seguintes serdo construidos — da e Sintaxe fluente em R
limpeza de dados até a modelagem estatistica do projeto final. e Scripts reprodutiveis

i e Automagdo com a familia apply
PRINCIPAIS TOPICOS

« Instalagdo do R e RStudio ¢ Data Frame

- Vetores numéricos e characteres « Estruturas de repeticéo Inicio da jornada - 01 R — Storytelling com Dados
* Matrizes e Funcgdes

« Listas * Familia Apply

NA PRATICA

Imagine que vocé recebe uma planilha de vendas com milhares de linhas. Antes de gerar
qualquer insight, é preciso saber como o R "enxerga" esses dados — e é exatamente essa
fluéncia que este mddulo constréi, com exercicios praticos de criagdo, indexagdo e
transformacdo de estruturas de dados, além da automacdo de tarefas repetitivas com a familia
apply.

DESAFIO DO MODULO

Antes de seguir para o préoximo maodulo, recrie do zero um pequeno cadastro de clientes (nome,
idade, cidade) usando um data frame, e escreva uma funcdo que calcule a idade média por
cidade utilizando a familia apply.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Confundir vetor com lista é o deslize mais Comente cada linha do seu primeiro script.
frequente de quem comega em R — vetores Depois de duas semanas, vocé vai agradecer
exigem que todos os elementos sejam do ao seu eu do passado.

mesmo tipo; listas, ndo.
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02 Storytelling com Dados

Transforme nimeros em graficos claros e narrativas visuais de impacto.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé sera capaz de construir e combinar visualizagdes graficas

De que adianta uma andlise estatistica impecével se ninguém entende sua mensagem? Neste o
em R para contar histérias com dados de forma clara e

maodulo vocé aprende a traduzir nGmeros em narrativas visuais — a ponte entre a andlise técnica

s o i PO R ersuasiva.
e a tomada de decisao por gestores e stakeholders ndo técnicos. Vocé vai explorar os principais P
tipos de grafico e as ferramentas do ecossistema R para construi-los com rapidez e qualidade e Repertério visual completo
profissional. o Gréficos estaticos e animados

3 o Comunicagdo de resultados com autoridade
PRINCIPAIS TOPICOS

* Instalagdo dos packages ¢ Boxplot

« Anélise grafica « Graficos de linhas Introdugédo a Linguagem R - 02 Storytelling - Preparagéao
dos Dados

« Gréficos de barras * Histograma

* Graficos de pizza (pie) « Graficos de dispersao
FERRAMENTAS DO MODULO

NA PRATICA

ggplot2 esquisse gganimate gridExtra
Um mesmo conjunto de dados de vendas pode ser apresentado como uma tabela ilegivel ou
como um grafico de linhas que revela, em segundos, a sazonalidade do negdcio. Vocé vai
praticar essa traducdo com boxplots, histogramas, gréficos de dispersdo e animacgdes
(GGanimation) que ddo vida a evolugdo dos dados no tempo.

DESAFIO DO MODULO

Escolha uma base de vendas simples e produza trés versées do mesmo grafico — barras, linhas e
boxplot — e decida qual delas comunica melhor a sazonalidade das vendas.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Usar gréafico de pizza para mais de quatro Todo gréfico deveria responder a uma
categorias é um erro visual classico: a pergunta especifica antes de ser desenhado.
comparacao de fatias se torna quase Se vocé ndo sabe qual pergunta, o gréafico
impossivel para o olho humano. ainda néo estéa pronto.
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03 Preparacao dos Dados

Da metodologia CRISP-DM as técnicas de manipulacao e limpeza de dados em R.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé vai aprender a preparar, limpar e estruturar bases de
dados seguindo a metodologia CRISP-DM, deixando-as prontas
para analise.

N&o é exagero dizer que a maior parte do tempo de um analista é gasta preparando dados, néo
analisando-os. Este é o mdédulo mais extenso da formacao porque é também o mais decisivo:
dados mal preparados geram conclusdes erradas, por melhor que seja o modelo aplicado depois.
Vocé vai aprender a metodologia CRISP-DM — padrdo de mercado para projetos de dados — e e Dominio da metodologia CRISP-DM
um arsenal completo de técnicas de limpeza, jungdo, reestruturacdo e enriquecimento de bases. e Segmentacdo de clientes (RFV)

) e Bases confidveis para decisao
PRINCIPAIS TOPICOS

* Metodologia CRISP-DM ¢ FastDummy
« Funcdes de manipulacéo de dados « SQLDF Storytelling com Dados — 03 Preparacao de Dados -
. Order By . Storytelling Estatistica e Medidas de Variabilidade
* Unique * Merge avancado
* Factor * Stringr
* Sys.Date() * Forcats
e Cut » Gramatica Dplyr
* Merge * Andlise RFV
* Select « CRM
* DataTable
¢ GC — limpeza de memdria
* Merge com DataTable
* Dcast
NA PRATICA
Vocé vai construir uma Andlise RFV (Recéncia, Frequéncia, Valor) completa — técnica

amplamente usada em CRM para segmentar clientes — unindo bases com merge e DataTable,
criando varidveis categéricas com cut e factor, e otimizando performance com técnicas de
limpeza de meméria.

DESAFIO DO MODULO

Pegue uma base de pedidos com datas de compra e valores, e construa do zero as trés métricas
de uma Andlise RFV: recéncia (dias desde a Ultima compra), frequéncia (nimero de pedidos) e
valor (ticket total por cliente).

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Fazer merge de tabelas sem checar Use gc() com moderagao: ele libera meméria,
duplicidade de chaves é uma das causas mais mas nao substitui um cédigo bem escrito.
comuns de bases infladas — sempre confira o Prefira otimizar a I6gica antes de depender da
nimero de linhas antes e depois do merge. limpeza manual de memoéria.
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04 Estatistica e Medidas de Variabilidade

Os fundamentos estatisticos por tras da analise descritiva de variaveis.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Com os dados limpos e organizados, chega 0 momento de uma descricio estatistica séria. Este Voceé sera capaz de descrever e interpretar a variabilidade de
médulo constréi a base conceitual da estatistica descritiva — medidas de tendéncia central, VEENGEIE EEHEEETIEES @ AUmETes Cem e At G
dispersdo, assimetria e curtose — que sustentara a interpretacdo de todos os testes e modelos CEENRIIE:

das préximas etapas. Sem essa fundamentagdo, qualquer teste de hipétese ou modelo de e Leitura critica de medidas estatisticas

regressao vira uma "caixa-preta". e Diagnéstico de assimetria e curtose

i} e Base conceitual para os testes seguintes
PRINCIPAIS TOPICOS

« Estatistica e a Ciéncia de Dados * Variabilidade de varidveis numéricas

« Variabilidade de varidveis categéricas « Assimetria e curtose Preparacdo dos Dados — 04 Estatistica Descritiva -
- . D - ™, . L. L. Explorando os Dados com Packages

* Andlise descritiva de varidveis categdricas * Andlise descritiva de varidveis numéricas

NA PRATICA

Vocé vai aprender a diferenciar a variabilidade de uma varidvel categérica (como canal de
venda) da variabilidade de uma varidvel numérica (como ticket médio) — e a reconhecer, pela
assimetria e curtose, quando uma distribuicdo foge da normalidade, informacgao critica para
escolher o teste estatistico correto mais a frente na formacéo.

DESAFIO DO MODULO

Calcule a assimetria e a curtose de uma varidvel de receita por cliente e avalie se a média é
realmente uma boa medida de resumo para essa distribuicdo.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Usar apenas a média para resumir uma Sempre visualize a distribuicdo antes de
variavel assimétrica esconde informacao resumi-la em um Unico nimero. Um
essencial — em bases de receita, a mediana histograma vale mais que dez estatisticas
costuma contar uma histéria mais honesta. soltas.
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05 Explorando os Dados com Packages

Anédlise exploratdria de dados (EDA) com pacotes especializados do R.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

E se fosse possivel gerar, em poucos comandos, um raio-x completo de uma base de dados — Voceé vai aprender a acelerar a analise exploratéria de dados
estatisticas, distribuicées, outliers e correlacdes? E isso que os pacotes de EDA do R entregam. WHIEERCD PREsies @ome SUMMEREEs, Seri=bR @

Este mddulo apresenta SummaryTools, SmartEDA e DataExplorer, ferramentas que aceleram PEEEeER

drasticamente a etapa exploratdria e ajudam a priorizar onde investigar mais a fundo. e Relatérios exploratérios automatizados

e Deteccgao rapida de outliers

PRINCIPAIS TOPICOS * Velocidade sem perder rigor

¢ Introducéo a Estatistica « Estatistica descritiva com SmartEDA
* Andlise descritiva com SummaryTools ¢ Detecgdo de outliers com SmartEDA

L L Estatistica Descritiva - 05 EDA - Engenharia de Variaveis
¢ Introducao a SmartEDA * Introdugao a DataExplorer

* EDA com DataExplorer

NA PRATICA

Antes de construir qualquer modelo, um analista precisa responder: "essa variavel tem outliers?
hé dados faltantes concentrados em algum grupo? quais varidveis parecem mais relacionadas ao
problema de negécio?" Vocé vai responder a essas perguntas em minutos, ndo em horas, usando
relatérios automatizados de EDA.

DESAFIO DO MODULO

Rode um relatério completo de EDA com DataExplorer em uma base publica e identifique, em
menos de dez minutos, as trés varidveis com maior proporgdo de valores ausentes.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Ignorar a etapa de EDA e partir direto para a Trate a EDA como uma investigagao, nédo como
modelagem é a causa mais comum de uma formalidade — é nela que vocé encontra
modelos que "funcionam nos testes mas os problemas antes que eles encontrem vocé.

quebram na produgéao".
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06 Engenharia de Variaveis

Transforme variaveis para melhorar a qualidade e a normalidade dos seus modelos.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Muitos modelos estatisticos — dos testes de hipétese a regressdo linear — partem do Verets s @(per 612 e e primeieels (s ¢
transformacao de varidveis para preparar dados mais

pressuposto de que as varidveis seguem, ao menos aproximadamente, uma distribuicao normal. A o
Lin ‘. . . . . adequados a modelagem estatistica.
Na pratica, dados de negécio raramente nascem assim: receita, tempo de atendimento e nimero

de compras costumam ser assimétricos. Este moddulo ensina as principais técnicas de o Testes formais de normalidade
transformacdo — logaritmo, raiz quadrada, Z-score e normalizacdo — para corrigir essas e Escolha correta da transformacéo
distor¢oes. o Modelos mais confidveis

PRINCIPAIS TOPICOS

¢ Introdugdo a Engenharia de Variaveis » Transformacdo por logaritmo + 1 Explorando os Dados com Packages —» 06 Engenharia de
« Transformac&o de variaveis « Transformac&o pela SQRT Variaveis - Teste Qui-Quadrado

¢ Testando a normalidade ¢ SQRT (1x)

* Transformacé&o por logaritmo * Transformacgao pelo Z-Score

¢ Transformagado pela normalizagéo

* bestNormalize

NA PRATICA

Uma variavel de faturamento com forte assimetria a direita, comum em bases de vendas, pode
inviabilizar um teste T ou distorcer os coeficientes de uma regressao. Vocé vai aprender a testar
a normalidade formalmente e aplicar a transformagdo mais adequada — inclusive de forma
automatizada com o pacote bestNormalize.

DESAFIO DO MODULO

Aplique trés transformacdes diferentes — log, raiz quadrada e Z-score — na mesma variavel
assimétrica e compare o resultado de um teste de normalidade antes e depois de cada uma.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Aplicar transformacao logaritmica em varidveis O bestNormalize existe para tirar de vocé a
com valores zero sem o ajuste log(x+1) gera decisédo manual de qual transformagao usar —
erro ou resultados indefinidos — um deslize mas entenda a légica de cada uma antes de
comum mesmo entre analistas experientes. automatizar.
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07 Teste de Independéncia — Qui-Quadrado

Avalie a associacdo entre variaveis categoricas com testes de significancia.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Aqui comeca o bloco de inferéncia estatistica da formacdo. O teste QuiQuadrado responde a uma Voceé vai aprender a aplicar e interpretar o Teste Qui-Quadrado
das perguntas mais comuns em negécios: duas varidveis categéricas estdo relacionadas, ou a para avaliar a independéncia entre variaveis categéricas.
relacdo observada é apenas fruto do acaso? Vocé vai aprender a légica de hipdtese nula e e Raciocinio de hipétese nula/alternativa

hipétese alternativa, estrutura de raciocinio que sera reutilizada em todos os testes seguintes da e Decisdes baseadas em evidéncia

formacéo. o Leitura de Odds Ratio

PRINCIPAIS TOPICOS

* Introdugdo ao Teste do Qui-Quadrado + Odds Ratio Engenharia de Variéveis - 07 Qui-Quadrado - Teste T de

« Significancia — rejeitou HO « Significancia — aceitou HO Student

« Testando a significancia usando Arvore de
Decisao

NA PRATICA

"Canal de aquisigdo influencia a taxa de cancelamento do cliente?" "Regido geogréfica estd
associada ao tipo de plano contratado?" Perguntas como essas sao respondidas com o Qui-
Quadrado, complementado pelo Odds Ratio para quantificar a forca da associacdo, e validado
com Arvores de Deciséo para reforcar a significAncia encontrada.

DESAFIO DO MODULO

Teste a associacdo entre duas varidveis categéricas de uma base de churn — por exemplo, tipo
de contrato e cancelamento — e calcule o Odds Ratio para interpretar a forga dessa relagéo.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Rejeitar HO e concluir "causalidade" é um dos Antes de rodar o teste, escreva a hipdtese nula
erros conceituais mais graves em estatistica — em uma frase simples. Se vocé ndo consegue
0 Qui-Quadrado indica associacdo, nunca escrevé-la, ainda ndo entendeu a pergunta
causa. que esta fazendo.
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08 Teste de Média — Teste T de Student

Compare médias entre grupos e avalie a significancia estatistica dos resultados.

CONTEXTO

Se o modulo anterior tratou de varidveis categoéricas, este foca em varidveis numéricas: como
comparar a média de dois grupos e afirmar, com rigor estatistico, se a diferenca observada é real
ou apenas ruido amostral. E um dos testes mais usados em experimentos de negdcio, do teste
A/B ao comparativo entre campanhas de marketing.

PRINCIPAIS TOPICOS

¢ Introdugao ao Teste T de Student « Significancia do teste

NA PRATICA

"O grupo que recebeu o novo layout do site teve um ticket médio realmente maior, ou a
diferenca pode ter sido acaso?" O Teste T de Student é a ferramenta cldssica para responder
perguntas assim — e vocé vai aprender a interpretar corretamente seu nivel de significancia
antes de recomendar qualquer mudanca para o negdcio.

DESAFIO DO MODULO
Compare o tempo médio de atendimento entre dois canais de suporte (chat e telefone) com o
Teste T e decida se a diferenca observada justifica uma mudancga operacional.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Aplicar o Teste T em grupos com variancias
muito diferentes sem verificar essa premissa
pode levar a conclusdes equivocadas — vale
sempre checar a homogeneidade de variancias
antes.

Um p-valor pequeno n&o é sindénimo de
diferenca relevante para o negécio — sempre
olhe também o tamanho préatico da diferenca
encontrada.

Inteligéncia Analitica
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O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé sera capaz de aplicar o Teste T de Student para comparar
médias entre dois grupos e interpretar sua significancia.

e Validacdo de testes A/B
e Comparagdo de desempenho entre grupos

e Leitura correta de p-valor

Qui-Quadrado —» 08 Teste T - Analise de Variancia (ANOVA)

POR QUE ESTE MODULO E MAIS ENXUTO

O Teste T reaproveita diretamente a I6gica de hipdteses do
mddulo 07 — o foco aqui é a transicéo de variaveis categdricas
para numéricas, o que exige menos conceitos novos e mais
pratica de interpretagéo.
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09 Teste de Médias — Analise de Variancia

Compare multiplos grupos com ANOVA e testes post-hoc aplicados a negdcios.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé vai aprender a comparar médias entre multiplos grupos
com ANOVA e a interpretar testes post-hoc em contextos de
marketing e sadde.

E quando ha mais de dois grupos para comparar — trés campanhas de marketing, cinco regides
de venda? O Teste T ndo é mais suficiente. A Andlise de Variancia (ANOVA) resolve esse
problema, e os testes post-hoc (como o LSD) indicam exatamente quais pares de grupos diferem
entre si. Este médulo fecha o bloco de testes de hipdtese da formacao com aplicacdes completas e Comparacao de mdltiplos grupos
em marketing e saude. e Testes post-hoc (LSD)

. o ANOVA com dois fatores
PRINCIPAIS TOPICOS

 Introducdo a Anadlise de Variancia  Diferenca das médias pelo LSD
« Comparacéo dos grupos pelo Boxplot « Andlise de Marketing para ANOVA com 2 Teste T de Student —» 09 ANOVA - Regresséo Linear
fatores

* Teste Post Hoc
¢ Anélise de Salde para ANOVA com 2 fatores

NA PRATICA

Vocé vai construir andlises de ANOVA com dois fatores simultaneos — por exemplo, campanha
de marketing e regido — replicando o tipo de anélise que orienta decisdes de alocacdo de
orcamento e investimento em canais.

DESAFIO DO MODULO

Compare o ticket médio de quatro campanhas de marketing com ANOVA e use o teste post-hoc
LSD para identificar exatamente quais pares de campanhas diferem entre si.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Rodar multiplos Testes T em vez de uma A ANOVA responde "existe diferenca?". Sé o
ANOVA para comparar mais de dois grupos teste post-hoc responde "entre quais grupos?".
infla o erro estatistico do tipo | — exatamente Nunca pare no primeiro resultado.

o problema que a ANOVA foi criada para

resolver.
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10 Técnica de Regressao Linear

Modele relagbes entre variaveis e construa modelos preditivos robustos.

CONTEXTO O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé sera capaz de construir, avaliar e interpretar modelos de

Este é o médulo que conecta estatistica a previsdo. Vocé vai aprender a quantificar a relagéo o - avanal = e
Regressao Linear simples e multipla, incluindo varidveis

entre varidveis — indo da correlagdo simples a regressao linear multipla — e a construir modelos

- . o - . . o dummy.
capazes de prever um resultado numérico a partir de varidveis explicativas, incluindo varidveis
categéricas transformadas em dummies. E também o médulo que prepara o terreno direto para e Modelagem preditiva completa
o projeto final de elasticidade de demanda. e Validag&o treino/teste

. e Base direta para o projeto final
PRINCIPAIS TOPICOS

 Introducdo a Regressao Linear Regressao Linear Multipla

Variaveis Dummy Anadlise de Variancia - 10 Regressao Linear - Séries
Temporais

* Teoria da correlacao

« Correlagao bivariada Regressao Linear com Dummy

* Regressao Linear Simples Regressao com varidveis numéricas e

dummy

Treinamento e teste

Regressdo com método Stepwise

NA PRATICA

"Quanto o investimento em midia paga realmente explica o0 aumento de vendas, controlando por
sazonalidade e concorréncia?" Vocé vai construir esse tipo de modelo do zero, valida-lo com
divisdo entre treino e teste, e refind-lo com selegdo de varidveis pelo método Stepwise.

DESAFIO DO MODULO

Construa um modelo de regressdao multipla para prever vendas a partir de investimento em
midia e sazonalidade, e compare o modelo completo com uma versdo reduzida pelo método

Stepwise.
ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR
Incluir variaveis altamente correlacionadas Um R2 alto n&o significa um bom modelo —
entre si (multicolinearidade) sem verificagdo sempre valide com dados de teste antes de
prévia é uma causa comum de coeficientes confiar em qualquer regressao.

instaveis e dificeis de interpretar.
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1 1 Séries Temporais

Modele e preveja o comportamento futuro de séries temporais com R.

CONTEXTO

Muitas decisGes de negdcio dependem de prever o
quantos atendimentos esperar na préxima semana.
temporais — dados organizados no tempo, com

futuro: quanto vender no préximo trimestre,
Este médulo introduz a modelagem de séries
estrutura prépria de dependéncia — e os

modelos classicos AR, MA, ARMA e ARIMA, aplicados em um exercicio pratico de previséo.

PRINCIPAIS TOPICOS
* Introdugdo a Séries Temporais .
« Introducdo ao exercicio pratico

* AR — Auto Regressivo
* MA — Médias Méveis

< ARMA — Auto Regressivo de Médias Mdéveis :

NA PRATICA

ARIMA — Auto Regressivo com
Diferenciacdo e Médias Mdveis

Série estacionaria
Graficos ACF e PACF
Treinando a série temporal
Previsdo do futuro

Visualizando a previséo

Vocé vai trabalhar em um exercicio pratico de ponta a ponta: testar a estacionariedade da série,
interpretar os graficos ACF e PACF para escolher o modelo certo, treinar o modelo e gerar
previsdes visuais do comportamento futuro dos dados.

DESAFIO DO MODULO

Verifique se uma série de vendas mensais é estacionaria, aplique a diferenciagdo necessaria e
compare a previsao de um modelo ARIMA com a de um modelo ARMA simples sobre os mesmos

dados.

ERRO COMUM A EVITAR

Ajustar um modelo ARIMA sem antes checar a
estacionariedade da série é um dos erros mais
comuns — e mais custosos — em previsdo de

séries temporais.

Inteligéncia Analitica

DICA DO AUTOR

Os graficos ACF e PACF sao o mapa que indica
qual modelo experimentar primeiro — aprenda
a |é-los e vocé economiza horas de tentativa e
erro.
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O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé vai concluir este médulo sendo capaz de modelar séries
temporais com AR, MA, ARMA e ARIMA, e gerar previsdes
futuras.

e Exercicio de previsdo ponta a ponta

e Diagndstico de estacionariedade

e Leitura de ACF e PACF

Regressao Linear » 11 Séries Temporais — Projeto de
Elasticidade de Demanda
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1 2 Projeto de Elasticidade de Demanda

O projeto final: aplique regressao para responder como o preco afeta a demanda.

CONTEXTO

Este é o projeto final da formagdo — o momento em que vocé integra tudo o que aprendeu
(preparacao de dados, estatistica descritiva, testes de hipétese e regressao linear) para resolver
um dos problemas mais estratégicos de qualquer negdcio: precificacdo. A elasticidade-preco da
demanda mede a sensibilidade da quantidade vendida a variagdes no preco, e é a base analitica
por tras de decisdes de reajuste, promogdes e politicas de desconto.

Diferente dos mddulos anteriores, aqui ndo ha novos conceitos estatisticos isolados: o desafio é
integrador. Vocé vai reaproveitar a regressdo linear do mddulo 10, a leitura critica de
significancia dos médulos 07-09 e a engenharia de varidveis do médulo 06 para construir, do
zero, um modelo de precificacdo defensavel perante uma diretoria.

PRINCIPAIS TOPICOS

« Conceito de elasticidade-prego da demanda » Diagnéstico e validagdo estatistica do
modelo

Elasticidade eldstica, ineldstica e unitéria

Simulagdo de cenérios de precificagdo

Construcao de modelos log-log em
regressao linear

Impacto da elasticidade na receita e na
margem

Interpretacdo de coeficientes como
elasticidades

Apresentagao executiva dos resultados

NA PRATICA

Usando uma base préatica de vendas e precos, vocé vai construir um modelo de regressao log-log
e interpretar o coeficiente da varidvel preco diretamente como a elasticidade da demanda. Em
seguida, vai simular cenarios de decisdo: "o que acontece com a receita se aumentarmos o preco
em 5%? E se dermos um desconto de 10%?" — o tipo de resposta que orienta comités de
precificagdo em empresas de todos os portes.

DESAFIO DO MODULO

Usando a base de vendas e pregos fornecida, calcule a elasticidade para pelo menos dois
produtos diferentes e determine qual deles suportaria melhor um aumento de preco sem perda
relevante de receita.

ERRO COMUM A EVITAR DICA DO AUTOR

Elasticidade ndo é s6 um nimero — é uma
decisao de precificagdo esperando para ser
tomada. Sempre traduza o coeficiente em um
cenario de receita antes de apresentar o
resultado.

Interpretar o coeficiente de um modelo linear
simples (sem transformacgéao logaritmica)
diretamente como elasticidade é um erro
comum — a elasticidade exige a
transformagao log-log de prego e quantidade.

Inteligéncia Analitica
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O QUE VOCE VAI CONQUISTAR

Vocé vai entregar um projeto completo de elasticidade de
demanda, do dado bruto a recomendacao executiva —
aplicando de forma integrada regressao linear, interpretagédo
estatistica e storytelling.

e Projeto de portfélio pronto para curriculo

e Modelo de precificagdo defensavel

e Simulagdo de cenarios de receita

Séries Temporais —» 12 Elasticidade de Demanda - Fim da
formagao

POR QUE ESTE E O ENCERRAMENTO IDEAL

Elasticidade de demanda é, ao mesmo tempo, simples de
explicar a um executivo e tecnicamente rica o suficiente para
exigir dominio real de regressdao — o encerramento perfeito
para comprovar competéncia de ponta a ponta.
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O QUE VOCE VAI DOMINAR

Ao concluir a formacao, vocé tera saido do zero a tomada de decisao
orientada por dados

Ao concluir a formagdo em Estatistica para Tomada de Decisdao com R, vocé terd percorrido um caminho completo — da instalacdo do R ao seu primeiro
projeto de precificagcdo orientado por dados. Mais do que uma lista de técnicas, vocé terd desenvolvido um raciocinio: a capacidade de olhar para uma base de
dados bruta, fazer as perguntas certas, escolher a ferramenta estatistica adequada e transformar o resultado em uma recomendacdo que um gestor pode usar
imediatamente.

SUA JORNADA COMPLETA

Storytelling  Preparacdo de  Estatistica EDA Engenharia de  Testes de Regresséo Séries Elasticidade
Dados Descritiva Variaveis Hipétese Linear Temporais de Demanda
* Programacao em R: vetores, listas, data frames e funcdes » Testes de hipétese: Qui-Quadrado, Teste T e ANOVA
« Storytelling e visualizagdo de dados ¢ Regressao Linear simples, multipla e com varidveis dummy
¢ Preparacao e limpeza de dados com a metodologia CRISP-DM * Modelagem e previsdo de Séries Temporais (AR, MA, ARMA, ARIMA)
« Estatistica descritiva e analise exploratéria (EDA) * Projeto completo de Elasticidade de Demanda, da hipétese a recomendagao
executiva

* Engenharia de varidveis e testes de normalidade

PARA ONDE ESSA FORMACI:\O PODE TE LEVAR
O conjunto de competéncias construido nesta formagdo é a base analitica exigida em posigdes como:

Analista de Dados Analista de BI Analista de Pricing Cientista de Dados Jr. Analista de CRM / Marketing Analytics

Consultor(a) de Estatistica Aplicada

Pronto para transformar dados em decisoes?

Comece agora sua formagao em Estatistica para Tomada de Decisao com R.

QUERO COMECAR AGORA
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